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Resuma no presente artigo, estimaram-se
estatisticamente 0s motivadores da criminalidade,
destacando a influéncia das varidveis renda e
desigualdade no numero relativo de homicidios nos
estados brasileiros, para o periodo compreenditte en
1990 a 2007. Para isso, utilizou-se o estimaystem
GMM (ARELLANO; BOVER, 1995; BLUNDELL;
BOND, 1998). Estimou-se que, tudo o mais constante,
a elevacdo da renda da parcela mais rica da p@uaulac
tem um efeito positivo sobre o nivel de homicidios,
enquanto a elevacéo da renda da parcela mais gabre
populacdo gerou um efeito oposto, isto €, o deg&alu
do nivel de crimes terminados em morte. O modelo
sugeriu também, que o aumento da repéacapita
coeteris paribus,teve efeito positivo, enquanto os
resultados encontrados para o indice de Gini néo fo
esperado pelo modelo tedrico.

Palavras-chave:criminalidade, desigualdade de renda,
métodos econométricos.
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1 Introducao

Seguran¢ca e criminalidade sao alguns dos
assuntos mais debatidos entre véarios setores da
sociedade brasileira, sendo que solugdes pargetaas
sdo algumas das medidas mais demandadas as
instituicdes politicas, que realizam consideraseimas
de dispéndio em tal area. Uma ampla discussao é
realizada a respeito da influéncia do crescimento
econdmico e pobreza sobre os indices de crimirdida
por um lado e da repressao policial e seguranchcpib
por outro. Ha também consideravel defesa no qugetan
a ideia de que a solugdo para diminuir a crimiaale
passa necessariamente pela reducdo da desigualdade
social, quesito em que o Brasil € um dos lideres
mundiais. Tal questédo, de acordo com essa vis&sapa
a ser fator indispensavel para a solugdo aos eevad
indices de crime.

Com o objetivo de estudar os fatores que geram
crimes violentos no Brasil, com atencdo voltada
principalmente para os efeitos da renda e da
desigualdade em sua distribuicdo, o presente artigo
utiliza-se de recursos econométricos para estimar
alguns dos determinantes do indice de homicidios no
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Pais. Foram utilizados dados das 27 unidades
federativas brasileiras, para o periodo compreendid
entre os anos de 1990 a 2007.

Tal estudo se justifica pela tentativa de fornecer
ferramentas Uteis no objetivo de elucidar a dictgom
gue de um lado, defende a repressédo policial como
forma mais habil para o combate a criminalidadée e
outro lado, sugere que o comportamento do criminoso
se deve a existéncia de um ambiente social e
econdmico adverso que o motiva a tais crimes graves
contra a vida. Dessa forma, pode-se contribuir gaea
0S recursos publicos, escassos, sejam utilizados da
maneira mais eficiente possivel, no sentindo dezied
a criminalidade e consequentemente atender a demand
da populacdo por maior seguranca.

Diversos ramos das ciéncias sociais se dedicam
ao estudo dos fatores que motivam os individuos a
cometerem atos ilegais, tais como a psicologia,
sociologia, antropologia, dentre outros. E inegaued
cada um tem oferecido contribuicbes relevantes ao
objeto de estudo, bem como é também inegavel que
nenhuma teoria isolada, ou mesmo determinada
ciéncia, pode abordar toda a complexidade que o
assunto apresenta.
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Limitamo-nos aqui, a tratar da criminalidade
pela otica da teoria econdmica da escolha racional,
iniciada com os estudos de Becker (1968) em seu
artigo Crime and Punishment: An Economic
Approacte e Ehrlich (1973) emParticipation in
illegitimate activities: a theoretical and
empiricalinvestigation. Tal abordagem usa como
referencial tedrico, modelos microeconémicos em que
o crime é entendido como uma atividade econdémica,
ainda que ilicita, em que o0 agente possui
comportamento racional maximizador frente a decisédo
de realizar ou ndo o delito. Em outras palavras,
ponderam-se 0s custos para a realizagdo do ato
criminoso, que serd executado caso tais customseja
superiores as receitas esperadas.

Por outro lado, assumindo a visdo do
“consumidor”, o crime pode ser considerado como um
“bem ruim”, isto é, uma mercadoria em que se deseja
uma quantidade menor ao invés de uma maior. Neste
caso, é de se esperar que ao tratar-se da demanda d
populacdo nesse mercado, os anseios dos consusidore
se ddo por maior seguranca, reducdo das taxas de
criminalidade e punicdo ao crime. E justamente eness
ponto, que o estudo sobre os determinantes ecoo$mic
do crime, sobre a eficiéncia dos gastos em sega@anc
sobre as politicas publicas que atuam na sua reduca
se torna importante. O préprio Becker inicia o sethi
artigo citado anteriormente, com uma analise ddocus
gue o crime impd&e a sociedade.

No presente artigo, sera  estimado
econometricamente um modelo baseado na teoria
econbmica do crime nos moldes de Becker (1968).
Para isso, utiliza-se do método GMM-SYS proposto
por Blundell e Bond (1998) e comparado com outros
métodos comumente utilizados na literatura de
referéncia.

Os resultados encontrados pelo exercicio
estatistico reforcam as conclusdes da literatuétoga
ja realizada para os estudos de economia do criree q
possuem como referéncia o Brasil, quais sejano (i)
efeito dos gastos publicos no objetivo de gerar um
efeito dissuasivo sobre a criminalidade n&do sé&o
efetivos, assim como ndo é a simples elevacaomndkre
per capita, e; (i) ha forte correlagdo positivdarera
diferenca da renda entre a populagdo mais pobrEse m
rica e a ocorréncia de crime. O destaque do trabalh
estatistico é a relacdo positiva entre a diminuigdo
renda da parcela mais pobre da populacdo e o crime
violento.

O artigo esta dividido em trés secfes, além
dessa introducdo e da conclusdo. Na segunda secéo,
apresentado o modelo te6rico da economia do crime,
baseado em Becker (1968). Na sec¢do de nimero trés,
esta exposto o modelo econométrico, bem como todas
as relacdes estatisticas trabalhadas no artiggublda

secdo, apresentam-se o0s resultados, que serdo
comparados a literatura nacional e internacional
andloga.

2 Modelo teérico: teoria econdbmica da escolha
racional

No modelo econdmico do crime, atribuido a
Becker (1968), o agente realiza sua escolha entre
cometer ou ndo o crime, isto é, escolhe alocar suas
horas de *“trabalho” entre o setor ilegal ou legal d
economia. Para tal decisdo, leva em consideracdo os
beneficios financeiros do ato criminoso e os custos
gerados por tal ato. Trata-se de modelo
microecondémico onde o individuo busca maximizar
sua utilidade através da alocagdo Otima de seus
recursos, tendo alguns custos especificos como
restricdo. Em suma, o crime sera cometido se a sua
utiidade esperada superar a utilidade que pode ser
gerada quando se aloca as horas de trabalho esoutro
recursos em outra atividade, em outras palavras,
guando o beneficio de se cometer uma infracdo penal
supera seu custo de oportunidade.

De acordo com o modelo, uma acdo €
considerada, ou ndo, criminosa, de acordo com o0s
prejuizos (financeiros, ou ndo) que essa causa a
terceiros. Sendo assim, tais prejuizos crescem
conforme o crescimento das acdes criminosas.

H;_ H;(0;), comZi

o> 0.()
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Onde, H; é o prejuizo causado pelo crime 0; é o

nivel da atividade criminosa. Temos, portanto, gse
danos causados pelos crimes sao uma funcdo positiva
das suas ocorréncias.

Por sua vez, o ganho social dos infratores
também é uma fungdo que cresce com o0 namero de
crimes cometidos.

aeG;
G- G;(0), com

>0, (2)

O resultado liquido do crime, ou seja, o dano, D,
causado a sociedade pelo desempenho da atividade
criminosa, pode ser dado por:

D(0)- H(0) - G(0), (3)

De (1), (2) e (3), podemos afirmar que um ato
criminoso gera um beneficio marginal ao infratame
prejuizo marginal a vitima. Considerando a mageitud
da primeira relacdo como maior do que a segunda,
temos:

dD>0
do
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Temos, portanto, um prejuizo social do crime

quando se considejﬁ%é' 26 Tal hipétese justifica a

0i>d0i.
punicio ao crime e corrobora a busca pela
compreensdo maior de suas causas pela otica
econbmica. Assim, como também demonstra ser
necessaria uma melhor alocacao dos esforcos psiblico

no sentido de tentar reduzir as taxas de crimiadéd

E importante ressaltar também as limitacdes no
gue tange a mensuracao do custo social do crist®, vi
gue a contabilidade financeira dos danos que oecrim
causa a sua vitima e seu dano agregado a socis@lade
dimensbes complexas de se contabilizar, tornando
impossivel calcular o componente ndo financeiro
envolvido em tais infracdes.

O modelo sugere que cada individuo possui uma
funcdo que relata o numero de crimes a ser cometido
como funcdo dos beneficios esperados da atividade
criminosa, b, dado a probabilidade de ser captymado
e o rigor de sua punicdo caso condenad®gr sua vez,

u representa o vetor de todas outras variaveis que
influenciam a decisdo de cometer o crime, tais gomo
custo de oportunidades de alocar o tempo em outras
atividades legais, ou néo, custo moral, entre suffal
relagdo, que ficou conhecida como o lado da “oféota
crime”, representado por O, é dada por:

0; = 0;[b, f;(®), ). (4)

Mantendo constantes todos os fatores que
influenciam a opg¢do por cometer o crime, temos
evidentemente um efeito marginal positivo de b. Por
outro lado, um aumento emgera um efeito negativo
sobre as taxas de criminalidade, o mesmo efeito é
esperado quando se observa um incremento na Mariave
f. Tal como se segue:

do;
2>
dbj

dOj

<0,e
af;

doj df]
df] dp

Certamente, a explicacdo para a ocorréncia do
ato criminoso seria bastante restrita se o modelo s
finalizasse nesse ponto. Portanto, torna-se net@ssa
desenvolvimento de outros fatores, contidosuenue
auxiliasse a compreensao do tema em questdo. Varios
fatores que influenciam; s8o bastante conhecidos na
literatura, sendo que alguns deles possuem um sinal
ambiguo. O aumento do nivel de educacdo, por
exemplo, pode, por um lado, aumentar o custo de
oportunidade de se cometer o crime, diminuida a tax

de homicidio e, por outro lado, pode aumentar os
beneficios financeiros de se cometer a infracaalpen
bem como diminuir seus custos de execucao,
desencadeando um efeito oposto ao anterior.

Outros fatores exdgenos também costumam ser
usados em diversos trabalhos que buscam uma
explicacdo econbmica para a ocorréncia de crimes.
Uma delas é a condigdo familiar. Em geral, usa-se a
guantidade de lares monoparentais corAoxy,
encontrando quase sempre um sinal positivo em
relagdo a ocorréncia de crimes. O ambiente familiar
pode ser entendido como um fator de influéncia em
relacdo a criminalidade, uma vez que pode ser
associado tanto a fatores como disciplina, supiBrvs
afeto, que afetam o autocontrole, como explicitadio
Gottfredson e Hirschi (1990), como a fatores de
natureza financeira, ja que tais composicfes faragi
sdo geralmente mais pobres, como também sugerido
pelos autores acima. Outra varidvel exdgena mais
dificil de mensurar € o custo moral de se cometer o
delito. O ambiente em que o individuo é criado, as
relagBes familiares e pessoais, desde a escola até
mercado de trabalho, as relac¢des religiosas, sfed
outras, questdes que podem influenciar positivagnent

ou negativamente a decisdo do individuo.

Ehrlich (1973) apresentou uma ampliacdo do
modelo de Becker (1968) descrito acima. No artigo,
gue se torna referéncia na literatura especifiGytor
mostrou os efeitos do cumprimento da lei sobre 036
desencorajamento ao crime por um lado e “a forte
correlacdo positiva entre desigualdade de renda e
crimes contra o patrimbnio” por outro. Para tais
consideragBes, o autor desenvolveu um trabalho
empirico utilizando-se de dados estaduais dispinive
sobre varios incidentes nos Estados Unidos.

O modelo de Ehrlich (1973) da seguimento a
Becker (1968) no sentido de analisar a ocorréneia d
crime pela 6tica da escolha racional, onde o iddivi
responderia a incentivos. Dessa forma, o
comportamento do criminoso estaria condicionado a
fatores que aumentariam o custo de oportunidades de
cometer o delito, como renda, emprego e a fatores
dissuasorios, como a probabilidade de ser captwado
probabilidade de ser punido e o rigor da punicéo.

No presente artigo, dois fatores que compdem o
vetor u; recebem especial atengéo, séo elas: a reada
capitae a desigualdade de renda.

Ha grande debate em varios circulos da
sociedade sobre efeito isolado de cada uma dessas
variaveis sobre a criminalidade, como em Braithsvait
(1979), Levitt (1999), Barenboim (2007), Cerquegra
Lob&do (2003). Se por um lado, o aumento da renda
gera um efeito marginal negativo sobre o crime doan
eleva o custo de oportunidade do delito, devido a
melhores condi¢Bes de insercdo no mercado lega, ge
também um efeito positivo quando aumenta o bewefici
esperado da atividade ilicita.

Contudo, espera-se que o efeito nocivo do
crescimento econbmico seja potencializado caso se
agrave a questdo da desigualdade social. Nessgacaso
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desigualdade representa um aumento do beneficio
esperado do crime quandmeteris paribusa renda da
parcela mais rica cresce e um menor custo de
oportunidade para o crime quando a renda da parcela
da populacdo mais pobre diminui. Os valores morais
que podem afastar o individuo do mundo do crime
podem ser apaziguados, quando ha um confrontal socia
gerado por um aumento da desigualdade.

Mendonga et al. (2003) sugeriu a tese de que, “o0
agente possui um consumo referencial imposto pelos
padrbes da sociedade. A partir disso, surgiu um
componente gerado pela insatisfacdo decorrente do
consumo ndo-satisfeito”. Assim, dentro da analise d
teoria econébmica do crime, “em um contexto de
maximizacao intertemporal, é possivel demonstrar qu
a renda exigida pelo agente, para ficar fora da
criminalidade, aumenta por uma quantidade
diretamente relacionada com o seu grau de
insatisfacao”. Isto €, a decisdo de cometer o crifi@
decorre apenas da privacdo econdmica, mas €
incentivado pela distdncia entre os padrbes de
consumos socialmente impostos e o padrdo de
consumo do criminoso potencial.

Portanto, podemos discriminas, em nosso
modelo, da seguinte forma:

u;i=u;(i,¥;), (5)

Onde,i, é o nivel de desigualdade de renda na
economia observada & € a renda esperada do
individuo no mercado legal. Substituindo (5) em (4)
temos:

0; = 0;[b, i)y (i1, 3;)], (6)

do du . ..
Espera-se que;-.—, seja positiva. Por outro
. . 0 d
lado, como foi comentado anterlormengtl-:;,.ﬁ tem

sinal ambiguo, isto &, vai depender de qual eteité
uma magnitude maior: o aumento do custo de
oportunidades de se cometer um crime dadas as
melhorias das oportunidades no mercado legal, ou, o
aumento dos beneficios esperado do crime.
Respectivamente, espera-se um efeito marginal
negativo e positivo desses dois fatores ligado ao
aumento da renda.

Se o resultado final esperado para, O, for
positivo, o crime ocorrera, sendo o oposto validmam
caso negativo. Como especificado em (3), a ocaaénc
da contravencdo penal gerarda dano liquido para a
sociedade, o0 que, por sua vez, legitima a criacdo,
implementacdo e aperfeicoamento de artificios que
venham inibir o interesse do individuo de se img®oi
mercado ilegal, em outras palavras, reduzir a
magnitude de O.

Alguns autores como Kume (2004), Santos
(2009) e Oliver (2002) descreveram efeito do tipo
learning-by-doingna criminalidade. Um individuo que
€ criminoso reincidente, ou que convive em ambiente
em que o crime é comum, tem propensdo maior para
cometer um delito, ou seja, tem-se um mecanismo de
carater inercial que age sobre a decisdo do ingvid
nesse caso. Esta relacdo pode ser explicada pela
reducéo do custo de planejamento e execucédo de,crim
gerando ganho de escala em tais ambientes, ou mesmo
pela redugéo do custo moral quando o crime pasea a
algo comum em determinado nicho social. Desta
forma, a quantidade de crime nos periodos passados
deve afetar o mesmo no periodo presente. Assim,
termos:

Ojc = Ojt[Ot—l' bjt'fjt(pt)' ujt(ijt'y]‘t)]a (7)

Onde, o subscritd indica tempo presente e, portanto,
0;_1, € 0 indice de criminalidade agregado no periodo
t-1. Os efeitos das demais variaveis continuam como
descritos anteriormente.

O valor total de crimes em uma determinada
sociedade € o somatorio de todosOpsiesta mesma,
dado os valores medios #gfj, p, i, y;, e, sendo que as
mesmas relagdes anteriores sdo mantidas iguaise Nes
caso, podemos definir a funcdo do mercado de crime37
como:

0 = O[Ot—llblf(p)lu(il y)]! (8)

Com base na equacdo acima, pode-se deliberar
algumas acdes, no que tange o ambito das politicas
publicas, para a tentativa de diminuir os indices d
criminalidade. Entre alguns exemplos, poderiam ser
citadas politicas educacionais que visam aumentar o
custo de oportunidade do crime, aumento dos gastos
com segurancas e do nimero de policiais, que éevar
p, um sistema penal mais rigoroso, ou seja, modsfica
f, 0 que torna maior o custo de ser capturado. No
entanto, dada a limitacdo de acdo do Estado e a
dificuldade de se compreender o efeito de cada
variante, torna-se importante- no sentido de aarxai
melhor alocacdo dos recursos e gerar maior efigiénc
de tais artificios que visam combater o crime- @ des
ferramentas estatisticas que possam estimar a
correlagdo de cada uma dessas variaveis explisativa
sobre os varios indices de crimes que afetam a
sociedade.

E nesse sentido que ser4 desenvolvida a
préxima secdo, com o objetivo de contribuir para e
elucidacdo das questdes colocadas acima e sugerir
algumas respostas, tendo em vista toda a dificaldad
inerente a situacéo apresentada. No caso esped@fico
atencdo estara voltada para varidveis que denotam
crescimento da renda, a desigualdade de distribuica
desta, visando estabelecer uma conexdo entre o
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crescimento econdmico, desigualdade e politicas de
distribuicdo de renda com a criminalidade.

3 Modelo econométrico

Como ja4 dito acima, ha na literatura
especializada, indicios da relacéo do tipo “lea+hg-
doing" sobre o crime. Essa relagdo causa uma espéci
de inércia na criminalidade. A forma mais adequada
para tratar tal relacdo, quando se utiliza dados em
painel, & estimando um painel dindmico. Os métodos
conhecidos na literatura para essa natureza de
estimacéo foram descritos por Arellano e Bond (1991
também conhecido conidifferenceGMM e o0 método
proposto por Arellano e Bover (1995), Blundell enBo
(1998), chamado dgysterlGMM. Os dados utilizados
compreenderam o periodo de 1990 a 2007.

Para o presente artigo, iremos utilizar do método
SYS-GMM, pelos motivos que serdo expostos
posteriormente. Esta secdo trata de especificar, de
forma breve, as particularidades de tal método, bem
como do modelo empirico de uma forma geral.

3.1Modelo empirico e metodologia

Como foi dito anteriormente, dado o objetivo de
capturar o efeito inercial do crime, optou-se pxtinear
um painel dindmico. O teste de Sargan (test of
overidentifying restrictions), usado com objetive d
verificar a validade dos instrumentos utilizados,
indicou falha em rejeitar a hipotese nula em varias
especificagbes quando o método escolhido é o SYS-
GMM, o que indica que os instrumentos utilizados s&
vélidos. O mesmo resultado ndo foi apresentado
guando se aplica o teste de Sargan para o métdeo DI
GMM.

Baseado em Rodman (2008), pode-se definir
gue modelos com estimadores SYS-GMM séo usados
para painéis curtos e modelos com funcdes lingares
parametro, com uma variavel dinAmica dependente,
controles adicionais e efeitos fixos. De tal forqoe:

Vit = B1Yie-1 + BoXir + €y (%)
Eir = Ui TV

E[w] = E[vi] = E[u;v;] =0

Onde, o indexadarindica individuo observado
et o tempo ex’, € um vetor de controle. O termo
aleatdrio é composto por dois componentes ortogonai
pelos efeitos fixosy;, € por e choques idiossincraticos,
v;.. E por ultimo, o painel pode ser desbalanceado.
Extraindo y;;,_, de ambos os lados de (*), temos a
equacao que deve ser estimada.

Ay = (B — Dyie—1 + ﬂlezt + &, (9)

Se por um lado, no DIF-GMM a estimacéo se
dé depois de se extrair a primeira diferenca ddssla
0 SYS-GMM potencializa tal estimado quando se
estima simultaneamente em primeira diferenca d.nive

3.1.1 Especificacdo do modelo

Serdo estimadas duas funcfes que representarédo
a aproximacao da equacdo (7) do modelo tedrico
referido acima:

InHOM;; = InHOM;;_f5; + InRen; 5, + InX; 5 +
Ci + Eits (10), e,

lTlHOMLt = lnHOMit_lﬁl + lanCl.fﬁz + lnPObLtﬁ?, +
InXiePs + Ci + &, (11)

OndelnHOM,; é o logaritmo natural do indice
de homicidios por habitantes do estadoo anot
(como de préxis, tais subscritos terdo sempre onmes
significado ao longo do artigoiRen;, é o logaritmo
da rendaper capita InRic;; é a renda do decil mais
rico, InPob;; a renda dos dez por centos mais pobres
elnX;, representa o vetor com as demais variaveis que
de acordo com o modelo teérico especificado acima
podem explicar o crime violento nas unidades
federativas, C; representa os efeitos que refletem
caracteristicas especificas ndo observadas de cada
municipio eg;; € 0 termo de disturbio aleatério. Bs
contidos no modelo sdo os paradmetros a serem
estimados.

38

O indice de homicidios por habitantes sera
usado como proxy para a criminalidade, variavel gue
modelo busca explicar. A variavel explicativa renda
per capita € uma das variaveis econdmicas usadas para
tentar explicar o indice de crime. Segundo exposto
modelo tedrico, ela pode ter sinal positivo quando
aumenta a expectativa de retornos dos delitosinaill s
negativo quando aumenta o custo de oportunidade do
individuo em cometer o crime, uma vez que 0 aumento
da renda pode significar melhores oportunidades no
mercado legal.

Uma vez que ndo se tem clareza a respeito do
efeito da renda sobre a variavel explicada, opéopes
desagrega-la em dois extratos opostos. Assim, serao
utilizados como variaveis econdmicas explicativas a
rendaper capitado decil mais rico da populacdo e do
mais pobre respectivamente. A ideia por tras desse
artificio € a de que, tudo o mais constante, o atone
da renda dos mais ricos poderia incentivar o cence
aumento da renda dos mais pobres poderia inilmitlo,
seja, dessa forma, poderia capturar separadamsnte o
dois efeitos antagdnicos atribuidos a renda. Oteeku
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pode fornecer interessante tentativa de se expticar
comportamento da criminalidade, bem como sugerir
politicas publicas eficazes na tentativa de suagaal

As variaveis de controles usadas no modelo s&o:
frequéncia escolar no ensino médigastos com
seguranca publica e indice de Gini, todos espadifis
na tabela 1. Pode-se sugerir que um aumento da
presenca do aluno na escola diminua o indice de
criminalidade por acender melhores expectativas de
rendimentos futuros para os jovens que frequentam a
escola. Pode ser também importante o fato de que ao
frequentar o ambiente escolar, diminui-se o grau de
vulnerabilidade da vitima, devido a menor
probabilidade de ela estar em um ambiente no qual o
conflito letal € mais provavel. Outro motivo peloadja
frequéncia na escola pode inibir o crime é atribwid
custo moral de se cometer o delito, uma vez que se
espera que a escola seja um ambiente onde ase®lacd
pessoais e valores morais desenvolvidos no seu
interior, atuem no sentido de dissuadir tal pratica

Lochner (2006) relatou evidéncias do beneficio
social que o aumento nivel de escolaridade traz, no
sentido de reducdo da criminalidade, uma vez que
“desenvolve habilidades para o mercado de trabalho
formal, o que aumenta o custo de oportunidade do
crime”, assim como a educacao pode “sociabilizar os
individuos” e torna-los mais “avessos ao risco”’ tale
forma que eles prefiram ndo se engajar no crime. Um
exemplo seria o de que jovens fora da escola podem
estar mais propensos a se relacionar com individuos
inseridos em atividades criminosas. Os autoresrfaze
uma ressalva para o fato de que a educacédo path aju
a desenvolver habilidades para a realizagdo doegcrim
ficando essa relacé@o, porém, restrita principalenans
crimes de colarinho branco, que por sua vez, néwse
objeto de estudo do artigo presente.

Porém, o autor apresentou relagcdes empiricas
entre crime e educacgdo que quando ndo se referem ao
nivel de escolaridade, mas sim a frequéncia escolar
sugerem resultados menos intuitivos, como o deaque
presenca do aluno na escola “reduz crimes
contemporéneos juvenis contra a propriedade, etguan
aumenta os crimes violentos”. A justificativa aeri
consistente com o “efeito de incapacitacdo da a%col
dado que, “o aumento do nivel de interagdo entre os
adolescentes, facilitado pela escola, pode aumentar
probabilidade de conflitos violentos”. Sendo assim,
para o autor, é importante distinguir entre ostefei
contemporaneos da frequéncia escolar e os efeitos d
realizacdo escolar sobre os subsequentes crimes
estimados. E importante, também, deixar claro que o
autor inclui assaltos na categoria crimes violentos

1 A frequéncia escolar no ensino médio foi uma Puaidizada para
tentar mensurar o efeito dissuasivo da educacdae seb
criminalidade. Outras medidas de educagédo, coms dee@studo,
podem também serem utilizadas para esse fim. Paréraguéncia
escolar se ajustou melhor & especificacdo do maslglarece ser
mais adequada ao modelo tedrico, uma vez que mprksenca de
jovens na escola, sendo esse grupo um dos maisstespa
criminalidade.

O indice de Gini, que mede a desigualdade de
renda, por sua vez, pode explicar a ocorrénciaidec
guando o aumento da desigualdade coloca em conflito
classes sociais opostas. O individuo ao contrastar
restricdo econémica com a de classes mais abastarda
pode estar mais propenso a realizar 0 ato criminoso

Por ultimo, vale tratar com mais detalhes o
possivel efeito inercial da criminalidade. Por rsgar
de um modelo dinamico, tem-se a variavel homicidio
por cem mil habitantes defasada em um periodo como
variavel explicativa do modelo, ou seja, o crime do
periodo passado explica o crime de periodo presente
dando uma caracteristica inercial para tal ocoraénc
Isto parece ocorrer pelo motivo de que em um
ambiente em que o crime é comum, tem-se um menor
custo moral e de aprendizado em relacdo a atividade
criminosa, além de maior beneficio esperado pdra ta
atividade, gerando ganho de escala para a atividade
ilegal.

Uma ultima variavel explicativa do modelo seria
0s gastos com segurancga publica e por motivoscigsni
serd explicado na subsegdo seguinte. Exemplos da
literatura especializada a respeito do efeito deaca
variavel serdo citados juntos com os resultados do

modelo, somando-se as citagbes ja realizadas

anteriormente.

3.1.2 Gastos com seguranca como Vvariavel 39
enddgena

z

O gasto com seguranga publica é usado com
proxy para a probabilidade do criminoso ser capiura
Porém, assim como se espera que 0 aumento dos gasto
com seguranca tenha efeito negativo sobre o nideero
homicidios, pode-se esperar, também, que tal \@riav
seja endbgena e correlacionada com o erro da emuaca
principal.

Tal relacdo pode ocorrer pelo fato de que o
aumento da criminalidade cria um viés entre o poder
publico no sentido de elevar os gastos com
criminalidade. Tal constatacdo ja foi destaque na
literatura sobre economia do crime, como se observa
em Levitt (2002), fazendo referéncia ao numero de
policiais em atividade. Nesse caso, o autor afirf@a:
desafio em estimar um impacto causal do policiament
sobre o crime é superar o viés de simultaneidade: o
aumento da criminalidade é suscetivel de induzir os
politicos para a contratacdo de mais policiais”.
Posteriormente, o autor conclui utilizando-se de
Cameron (1988, apud LEVIT, 2002): “Praticamente
todos os estudos com dados cross-section publicados
sobre o tema encontram nenhum impacto da policia
sobre o crime, ou mesmo uma relacdo positiva entre
estas duas variaveis”.

Buscando  solucionar os  efeitos de
simultaneidade entre gastos publicos em seguranca e
numero de homicidios utilizou-se a variavel expiiea
supracitada com valores defasados em dois periodos,
ou seja, buscou-se explicar o nimero de homicialios
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periodo presente com 0s gastos em seguranca de dois
anos atras. A ideia central € que em dois anofede®

gue geram endogenenidade da variavel ja se tenham
dissipados. Gastos com seguranca publica sera,

portanto, uma variavel instrumental no modelo.

3.2 Dados e estatisticas descritivas

Uma das grandes dificuldades de estimar
relacdes estatisticas em economia do crime é adoid
gue se deve ter com o problema de subnotificacdo do
dados cujo grau varia de acordo com o tipo dedalelit
a confianca no sistema judicial. No Brasil, cadadst
€ responsavel por sua propria estrutura de seguranc
publica, o que pode gerar mudancas metodoldgicas e
falta de homogeneidade da base de dados, impedindo
comparacdo direta dos dados disponiveis. Para
amenizar tal problema, os dados referentes a
criminalidade s&o provenientes do Sistema de
Informacdes sobre Mortalidades, SIM-DATASUS, e
corresponde a quantidade de homicidios para ca@la 10
mil habitantes de cada um dos 26 estados brasflaro
do Distrito Federal, que serdo utilizados para canap
variavel dependente. A escolha de homicidios como
Proxy para a variavel dependente crime se da pelo fato
de que tal crime possui maior taxa de reportagem do
gue outros delitos, tais como roubos e furtos, pa
portanto, dados mais confiavéis

Os dados utilizados no modelo empirico
compreendem o periodo de 1990 a 2007. As variaveis
explicativas para o indice de homicidios foram dzsti
junto ao IPEDATA, estas por sua vez estdo desardas
tabela abaixo:

Tabela 1 — Resumos das variaveis utilizadas no
modelo de determinacao do crime

Variaveis Descrigao
HOM Numero de Homicidios dolosos por 100 mil
habitantes.
SEGUR Gastos anugier capitaem seguranca publica.
Renda domiciliaper capita- média - R$ de
RENDApcpt out/2009
Renda domiciliaper capita— . .
RENDA10 média dos 10% mais ricos gg'gﬁgzeogg
(Anual). R$ de out/2009
Renda domiciliaper capita— . .
RENDA1 média dos 10% mais pobres gg'gjg;ogg
(Anual). R$ de out/2009
Frequéncia escolar - pessoas 15 a 17 anos —
FREQESC  frequentando 2° grau ou com mais de 8 anos de
estudo (Anual)
GINI Coeficiente de GINI da renda

2 Os dados contidos no DATASUS se referem a namaeslutos
de homicidios. A partir dos dados populacionaisigoidos pelo
IBGE (estimativas) foi possivel constituir a vashwependente,
homicidios por 100 mil habitantes.

% Além disso, homicidio € o Unico incidente disivel pelo
SIM/Datasus. Outros delitos s@o fornecidos pelaset®#ias de
seguranca publica, mas ocorreria 0 problema mead@mnde
subnotificagcdo e falta de homogeneidade.

Abaixo, na tabela 2, apresenta-se um resumo
contendo as estatisticas descritivas das varidveis
utilizadas no modelo econométrico. A variavel
“homicidio por 100 mil habitantes” tem média 23,52,
no agregado para o pais, com desvio padrdo de 11,01
entre estados, valor muito maior do que o desvio
padrdo ao longo do tempo, que foi de 7,57. Tais
estatisticas sugerem que o crime é influenciado por
caracteristicas particulares a cada estado.

Na sequéncia, sdo apresentados os graficos que
ilustram a situacdo da criminalidade nos estadoa pa
0s anos de 2002 e 2007, para que se possa fazer uma
observacado da evolugéo da variavel ao longo dodemp

O grafico 1, apresenta a distribuicdo espacial de
homicidios por 100 mil habitantes no ano de 2002,
confirmando a grande variabilidade do crime ense o
estados brasileiros. O estado com maior numero
relativo de homicidios foi o do Rio de Janeiro, com
55,45, seguido por Pernambuco e Espirito Santo, com
54,08 e 50,95, respectivamente. No outro lado do
grafico, com os valores mais baixos, tem-se o
Maranh&o com 9,81, seguido por Santa Catarina e Rio
Grande do Norte, com indices de 10,43 e 10,24anest
ordem. S&o Paulo, o estado com a maior populacdo e
logo, com o maior valor absoluto de homicidios &jua
possui indice de 37,79 e, portanto, quando esse &al
relativizado ocupa a quinta colocacéo.

O grafico 2, por sua vez, apresenta 0s resultados40
para 0 ano de 2007. Nesta data, Alagoas, que era
apenas o nono em 2002, passa a ser o estado com mai
indice de homicidios, um indice de 59,5. Na segaénc
temos Espirito Santo e Piaui, com 53,3 e 53
respectivamente. Do outro lado, os estados com
menores indices sdo, Santa Catarina, Parana e&ergi
com 10,4 ; 12,5 e 15,4 respectivamente. Sdo Paulo
passa a ser o décimo quinto, conseguindo reduzir se
indice de homicidio para 25,7 para cada 100 mil
habitantes. A média dos dois periodos salta del26,7
em 2002 para 27,31 em 2007, demonstrando uma
ligeira evolucéo do indicador.
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Tabela 2 — Estatisticas descritivas

Variavel Média Desvio-Padrao Minimo Maximo Obselies
Total 23,52 13,20 3,58 60,11 TxN=486
HOM Between - 11,01 8,80 49,59 n=27
Within - 7,57 8,18 60,18 T-BAR=18
Total 3,49e+08 7,50e+08 0 6,22e+09 TxN=432
SEGUR Between - 5,31e+08 1,76e+07 2,46e+09 n=27
Within - 5,39e+08 1,49e+09 4,11e+09 BAR=16
Total 493,01 202,40 179,52 1.389,28 TxN=404
RENDApcpt Between - 190,90 249,87 1.077,07 n=27
Within - 75,83 146,20 988,92 T-BAR=14,96
Total 2.220,18 869,29 753,24 6.506,01 TxN=404
RENDAL10 Between - 814,36 1.177,64 5.040,85 n=27
Within - 338,70 647,78 4.240,60 BAR=14,96
Total 48,15 23,96 5,34 149,86 TxN=404
RENDA1 Between - 20,13 18,96 90,74 n=27
Within - 13,52 9,36 119,14 T-BAR=14,96
Total 74,24 9,98 42,86 91,66 TxN=404
FREQESC Between - 4,67 66,95 84,50 n=27
Within - 8,86 46,16 89,06 BAR=14,96
Total 0,568 0,039 0,430 0,670 TxN=404
GINI Between - 0,028 0,504 0,610 n=27
Within - 0,027 0,486 0,696 T-BAR=14,96
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Grafico 1 — Taxa de homicidios (%) por 100 mil

habitantes nos estados brasileiros
(2002)

Grafico 2 — Taxa de homicidios (%) por 100 mil
habitantes nos estados brasileiros

(2007)

4 Andalise dos resultados

No modelo DIF-GMM o estimador

parametro da variavel

do
dependente defasada pode

apresentar um viés negativo no caso em que o eriod
de tempo é pequeno. Para identificar esse viés, a
sugestdo apresentada na literatura (KUME, 20€4)
comparar tal parAmetro com os parametros estimados
pelo modelo AR(1) com estimador MQO em nivel e
pelo modelo Within Group$WG). Sabe-se que no
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primeiro caso, teriamos um coeficiente positivament
enviesado, e no segundo caso, um estimador com viés
negativo. O ideal, portanto, seria que um estimador
consistente par@,; estivesse num intervalo entre os
estimadores de MQO e de WG.

Para fim de comparacéo, serdo apresentados 0s
resultados encontrados sutilizando-se 0 modgie-
GMM com os gastos de seguranca defasados (coluna
e), o0 mesmo modelo com dados de gastos em
segurancas no tempo corrente (coluna d), por MQO
sem e com a variavel dependente defasada
(respectivamente colunas a e b) e, por ultimo, deimw
WG (coluna c).

Com o objetivo de corrigir problemas de
heterocedasticidade, usaram-se também estimadores
com erros robustos para todos os modelos estimé@dos.
modelo WG possibilita considerar a existéncia da
heterogeneidade nao observavel entre os estados,

hipétese bastante razoavel quando se trabalha com
criminalidade. Como a equac¢do especificada foi log-

log em todos os casos, cada coeficiente estimad® pod
ser interpretado como a mudanca relativa do crime

causado por um aumento unitario na variavel

explicativa correspondente.

Na tabela 3 estdo apresentados os resultados
estimados para a equagéo (10), onde a renda pé&a cap
(RENDApcpt) é a variavel de destaque para exphcar
criminalidade. Na tabela 4, temos os resultados da
equagdo (11), onde o papel de destaque é dadala ren
do decil de rendimento mais elevado (RENDA10) e do
decil de renda mais baixa (RENDAL). Observa-se que
o coeficientef; apresentou um resultado satisfatério
tanto para a estimacdo da equacao (10), quanto na
equacao (11) o que sugere uma condi¢do robusta para
os instrumentos utilizados (valores entre os radak
para o modelo MQO e WG).

Tabela 3 — Resultados da estimacgéo da equacao 1@diat+desvio-padréo

Variavel dependente

@)

(b)

(© (d)

(e)

HOM MQO MQO* WG GMM-SYS GMM-SYS
HOMy : 0.820_+(0.035)* 0.469 +(0.079) 0.721 +(0.055) 0.721 +(0.113)*
SEGUR -0.018 40.008) 0.014 €0.009) 0.006 40.010)  0.023 40.012)*** -0.001 +(0.014)
RENDApcpt 0.755 +(0.116)* 0.092 +(0.042)  0.309 +(0.164)*** 0.182 +(0.192) 0.196 +(0.143)
FREQESC 0.116 {0.098) 0.284 40.191) 0.442 40.234)++ -0.137.+(0.069) 0.018 40.248)
GINI -0.075 +(0.542) -0.330+(0.272)  -0.995 +(0.373)*  -0.739+(0.330)**  -0.642 +(0.379)***
Constante -1.938 (0.650)*  -1.688 H0.741)*  -2.879 H1.579)"** -0.524 +(1.177) -1.034 40.726)

Correlacéo serial p-valor
— Primeira ordem -
— Segunda ordem -

0.006
0.950

42

0.008
0.608

Observacdes: 486. Entre parénteses, sdo apresemsdespectivos erros padrées robustos. Em tadaspecificagbes foram utilizadas dummies de
tempo. Os simbolos *, **, *** representam, respeatnente, significancia de 1%, 5% e 10%.Forma furadidog-log para todas as
especificacdes. HOM-1 e Seguranca Publica foramiasseomo variaveis instrumentais. Painel desbadaloce

Tabela 4 — Resultados da estimacao da equacédo 1EBdiatdesvio-padrao

Variavel Dependente (a) (b) (c) (d) (e)
HOM MQO MQO* WG GMM-SYS GMM-SYS
HOM,., 0.821 +(0.036)* 0.470 +(0.078)* 0.709 +(0.070)* 0.709 +(0.064)*
SEGUR -0.008 £0.008) 0.014 40.010) 0.005 40.010) 0.029 40.016)*** -0.003_+(0.014)

RENDA10 0.821 +(0.116)*
RENDA1 -0.043 {0.159)
FREQESC 0.115 +(0.098)
GINI -1.284 +(0.879)
Constante -4.090 +(1.424)*

Correlacéo serial p-valor
— Primeira ordem -
— Segunda ordem -

0.151_+(0.086)
-0.053 40.097)
0.275.+(0.191)
-0.663 40.663)*
-2.233 +(1.186)*

0.392_+(0.198)**
-0.050 40.113)
0.429 +(0.234)***
-1.658 +0.648)**
-4.104 +(1.882)*

0.436_+(0.202)**
-0.214 40.082)
-0.130 +(0.256)

- 1.945 H0. 500)*

- 3.720 +(1.915)*+

0.03
0.71

0.462 +(0.175)*
-0.224 40.080)*
0.105_+(0.262)
-1.914 0.495)*
-3.262.+(1.263)*

0.04
0.53

Observacdes: 496. Entre parénteses, sdo apresemsdespectivos erros padres robustos. Em tadaspecificagbes foram utilizadas dummies de
tempo. Os simbolos *, **, *** representam, respeathente, significancia de 1%, 5% e 10%%. Formaifwat log-log para todas as
especificacdes. HOM-1 e Seguranca Publica sdovessitnstrumentais. Painel desbalanceado.

Em todos os casos observa-se coeficiente
positivo para o indice de homicidio defasado em um

periodo, com valores variando entre 0,821 e 0,7&3.
resultados evidenciam a existéncia de efeito iakdn
crime, 0 que ajuda a corroborar a hipétese de que u

segue, serdo observados os efeitos das demaiseiaria
sobre o indice de homicidio

Os gastos com seguranca apenas foram
significativos quando se utilizou o0 modelo SYS-GMM

ambiente em que o crime é comum, as pessoas que
estdo ali inseridas tendem a ter menor custo neodal
aprendizado em relagdo a atividade criminosa, além
maior beneficio esperado para tal atividade. Nosgue

sem se defasar tal variavel. Porém, possivelmente,
como ja foi dito, tal resultado pode apresentaaga@d
enddgena entre os gastos com seguranca e homicidios

4 Para uma resenha sobre a literatura de economizirde e seus
resultados observados no Brasil, uma boa sugeSaatés (2008);
Cerqueira e Lob&o (2003b)
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Espera-se que isso acontega porque se por untééslo,
gastos influenciam os indices de criminalidade no
momento em que aumentam a probabilidade de
detencdo do criminoso, por outro, 0 aumento nos
indices de criminalidade alarmam as autoridades
publicas para a questdo da seguranca, tendenda, des
forma, a elevar as despesas no setor. Portanto, é
necessario o uso de algum instrumento que desihca t
endogeneidade.

Utilizando-se com esse objetivo 0s gastos em
seguranca com a defasagem de dois periodos, espera-
resolver o problema citado acima, em que a propria
variavel defasada é o instrumento utilizado. Porém,
nenhum dos casos estimados a variavel instrumiental
estatisticamente significante. Tal resultado é dvdst
comum na literatura especifica, como explicado
anteriormente, e como se observa na literatura wm ¢
se usam dados do Brasil, como em Kume (2004) e
Santos (2009).

Cerqueira e Lobdo (2003b) por sua vez,
encontram o0s resultados esperados para gastos em
seguranca publica, ou seja, uma relagdo negativieoco
crime, mas fazem claras ressalvas ao baixo poded de
variavel de “dissuadir o nimero de homicidios” devi
ao baixo coeficienfe

Ja Fajnzylber et al. (1998) sugeriram que deve
haver uma combinacdo entre politicas redistribativa
contra-ciclicas e um aumento nos gastos destinados
apreensdo e condenacdo (sobretudo nos periodos de
recessdo econdmica), porém, em tal trabalho é feito
uma analise para a America Latina, sendo, seguado o
autores, desigualdade e detengdo “politicas sesisive
para a reducdo da criminalidade.

A variavel “frequéncia escolar no ensino médio”
(FREQESC) foi significativa apenas no modelo WG
em ambas as especificacbes. Entretanto, o sinal foi
positivo, com valores para os parametros de 0.442 e
0.429 para as equacdes (10) e (11), respectivamente
Tal resultado entende-se que o papel das escolas em
gerar melhores expectativas de oportunidades futura
para os estudantes e elevar o custo moral, ndo esta
sendo, pelo menos no seu efeito liquido, eficiemte
Brasil. O resultado é semelhante ao “efeito de
incapacitacdo da escola” relatado por Lochner (RO06
Outra explicacédo alusiva para o resultado posiévo
gue, como sugere a alta correlagdo entre frequéncia
escolar e renda o indicador de educacdo esta
relacionado com maiores rentabilidades esperadm par
o crime, fator que pode levar a um problema de
multicolinariedade na anélise de regreds&@erqueira
e Lob&o (2003a) apontaram para a falta de consenso
respeito da variavel educacao sobre o crime, qde po

SVale notar que nesse caso, 0s autores utilizarasérites temporais
para os estados de S&o Paulo e Rio de Janeirdjradpaécnica de
VAR-VEC.

®No apéndice do artigo é disponibilizada a matrizdeelacdo para
as variaveis usadas no modelo.

"Como demonstrado da matriz de correlagdes contidepéndice, a
correlagcdo entre frequéncia escolar e renda & @6. @Com
multicolinariedade é tratado como uma questéo de, grceita-se tal
grau de correlacéo entre as duas varidveis paralis@empirica do
presente artigo.

ser medida tanto em anos de estudo como em
frequéncia escolar.

Kume (2004) encontra uma relacdo negativa
entre indice de homicidios e nivel de escolarigeta
0 Brasil, utlizando método econométrico com
estimador GMM. Os mesmos resultados foram
encontrados por Santos (2009), utilizando o mesmo
método.

4.1Renda e desigualdade

Por ultimo, o foco sera voltado para as variaveis
explicativas que receberam destaque no modelo. A
renda per capita quando apresentou resultados
significativos, estes indicaram um efeito liquidaion
da parte em que tal variavel influencia positivateenm
crime.

De acordo com o modelo empirico apresentado,
0 impacto da maior rentabilidade esperada para o
crime, quando se tem elevagcdo da renda, superou o
impacto da mesma variavel sobre o aumento do custo
de oportunidade para o proprio crime. Como o prionei
impacto é positivo, temos na estimagdo feita pela
especificacdo do modelo na equacao (10) os
coeficientes 0,755 e 0,309, para os modelos MQO sem
varidvel defasada e WG respectivamente, como
apresentado na tabela 3. Desta forma, de acordo cod3
tais modelos, as oportunidades geradas pelo mercado
legal, quando h& elevacao da rencagteris paribus
néo séo suficientes para dissipar a criminalidade.

Tais resultados também foram encontrados para
o0 Brasil em Santos (2009) e Kume (2004). J& Loareir
e Carvalho Junior (2007), que também apresentam o
mesmo sinal positivo para a relagdo entre homidadio
renda familiarper capita encontram sinal negativo
gquando se considera crime contra o patrimbnio. Os
autores também utilizam dados do Brasil, com
metodologia de estimacdo de efeitos fixos e primseir
diferencas.

Por outro lado, na tabela 4, quando se decompde
a renda per capita em dois extratos antagénicosgjs
o decil mais abastado e o mais carente de caddoesta
em cada ano, podem-se abstrair resultados
interessantes. Nesse caso, para todos os modelos
especificados, com exce¢do do MQO com a variavel
dependente defasada, o impacto do aumento da renda
do decil mais rico foi positivo sobre o indice de
homicidio. Os resultados encontrados variam entre
0.329 a 0.812. Para o modelo SYS-GMM da coluna (e)
para cada 1% de aumento na renda da parcela ©ais ri
da populacédo, tem-se um aumento de 0,462% no indice
de homicidio. Por outro lado, um aumento de 1% na
renda da parcela mais pobre da populagdo, tem-ae um
queda de 0.316% em tal indice para 0 mesmo modelo.
Nesse caso, os coeficientes foram negativos para as
colunas (d) e (e), com valores de -0.214 e -0.224,
respectivamente. Tais resultados indicam que oecrim
esta ligado a desigualdade e a pobreza, uma vea que
aumento dagap de renda entre ricos e pobres
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influenciam o crime, bem como uma queda da renda da
populacdao mais pobre.

Contudo, a desigualdade de renda, representada
aqui pelo indice de Gini, obteve sinal contra iiai
para quase todos os modelos. Estima-se que o amment
do indice (aumento da desigualdade) gera uma queda
no indice de morte violenta. Contudo, os resultados
auferidos dos coeficientes que medem a elasticidade
crime em relacdo ao aumento da renda dos dois decis
extremos, sugerem um impacto da desigualdade mais
aderente a tese sugerida por Mendoncga et al. (2003)
como foi colocado anteriormente na secdo 2. Algum
problema de multicolineariedade poderia distorcgr o
resultados que se referem a relacéo
criminalidade/GINI, mas néo parece ser 0 caso quand
se observa a matriz de correlacdo exposta no agendi
Para avaliar, de forma mais acurada, a questdo de
presenca de multicolinearidade na especificacdo 2 d
modelo (equacdo 11, com resultados expressos na
tabela 4), foi feito o teste de inflagdo da vari@nc
(FIV), onde o FIV médio resultou no valor de 4,67,
qgue indica que ndo ha multicolineariedade agressiva
para a especificacdo numero 2 (Apéndice 1, Tabela 6

Considerando que multicolineariedade é uma
guestao de grau, € no caso observado, o grau nao é
suficiente para que haja uma mudanca no sinal do
impacto do Indice de Gini sobre o indice de
homicidios, tem-se que a desigualdade social explic
oferta de crime ndo através desse coeficiente,simas
através da variacdo da renda nos decis extremoa. Um
possivel explicagio para o sinal ndo esperadodiogin
de Gini, é que tal coeficiente é mais sensivel nos
extremos da distribuicdo, uma vez que a renda pode
estar mais concentrada no meio da distribui¢éo.

Lederman et al. (2001), em uma amostra com 39
paises, entre os anos de 1965-95, também utilizando
GMM, encontram evidéncias de que tanto homicidios,
como furtos, estdo positivamente correlacionados co
a desigualdade de renda, esta por suame&zsurada
pelo indice de Gini. Utilizando-se de séries depiesn
para os estados de Sdo Paulo e Rio de Janeiro,
compreendendo o periodo de 1981 a 1999, Cerqueira e
Lobdo (2003c) encontram também forte correlagdo
positiva entre homicidios e desigualdade de renda,
correlacdo essa maior do que entre qualquer outra
variavel que objetivasse explicar tais indices de
criminalidade. Reforcando o papel da criminalidade,
estes autores elaboraram cenarios para o0
desenvolvimento do indice de homicidios para os
préximos anos. Utilizando-se projecdes da repda
capita gastos em seguranca publica e desigualdade,
conclui-se que somente a diminuicdo da desigualdade
de renda seria eficaz para a reducdo da crimirtsida
Resultados semelhantes para o Brasil foram
encontrados em outros trabalhos ja citados, como,
Kume (2004) e Loureiro e Carvalho Junior (2007).
Neste dltimo caso, a desigualdade de renda foton fa
mais relevante na explicacdo da criminalidade, de
acordo com o modelo empregado. Santos (2009),
porém, ndo encontrou relacdes estatisticas signifs
entre tais variaveis.

5 Conclusdes

Analisando primeiro os resultados obtidos com
as variaveis de controle, o0 modelo sugere, como se
verifica na maioria dos trabalhos observados na
literatura, que 0s gastos com seguranca publica no
Brasil sdo ineficazes no sentido de solucionar os
problemas para os quais sdo destinados. Em outras
palavras, ndo se observa uma relacdo negativa entre
gastos em seguranca e reducdo da criminalidade que
resulta em morte. Possivelmente, tal resultado esta
ligado a ineficiéncia dos setores de segurancairaa
estratégia ineficaz, baseada mais na detencdo do
criminoso do que na prevencgao ao crime.

A variavel educacdo foi analisada a partir da
Otica da frequéncia do jovem na escola, 0 que també
ndo apresentou o efeito esperado no que tange a
dissipacéo da criminalidade. O que sugere quedagsc
no Brasil, pode ndo estar contribuindo com o s@elpa
social de promover uma educacdo que restrinja a
insercdo do jovem a atividades criminosas. Uma
relagdo também encontrada na literatura internation
como exposto em Lochner (2006). Porém, cabe a
ressalva de que trabalhos empiricos que utilizaos an
de estudo para denotar educagdo, apresentam
resultados mais satisfatérios no que tange ao aomen
dos anos de escolaridade e reducéo da criminalidade

No que tange as variaveis centrais do artigo, 44
relacionadas as condicdes socioeconbmicas da
populagdo, o modelo sugere que o aumento da renda
per capitatem efeito positivo sobre o crime, assim
como o aumento da renda da parcela mais rica da
populacdo. Os resultados verificados para o ind&e
GINI, ndo apresentaram o sinal esperado.

Por outro lado, o aumento da renda dos mais
ricos, sendo constante a dos mais pobres, estimula
crime quando torna a primeira parcela da populacao
vitimas mais atrativas. A situacdo oposta, a dipaw
da renda da parcela mais pobre, tudo 0 mais cdastan
incentiva a criminalidade provavelmente por dois
canais: quando acirra a desigualdade de renda
confrontando parte da populacgdo localizada emtestra
de renda opostos e quando o crime passa a ser uma
opcao mais atraente frente a restricdo de rend@ma Ou
explicacdo plausivel para tal resultado é a tese
desenvolvida em Mendonga et al. (2003), em que a
renda exigida pelo individuo para ficar de fora da
criminalidade aumenta quanto mais distante estiger
padrées de consumos impostos pela sociedade. O que
seria, por sua vez, uma influéncia perniciosa da
desigualdade sobre a criminalidade.

Os resultados corroboram o que ja vem sendo
proposto pela maior parte da literatura que colsre a
relacbes entre economia e criminalidade: a
criminalidade no Brasil € muito sensivel a questdes
sociais ligadas a renda e desigualdade e por tado)
pouco sensivel a repressao através dos aparelhos de
seguranca publica do Estado, pelo menos na forma qu
se encontram. Portanto, o foco em politicas que
amenizem a pobreza e a diferenca de renda, ou, @nda
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reformulacao da politica de seguranca publica,cesane

ser 0os caminhos necessarios para o Estado brmasileir

solucionar o grave problema da criminalidade vitsen
no Brasil.
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Apéndice — Tabelas 5 e 6

Tabela 5 — Matriz de Correlagbes

log log log log log log log
HOM SEGUR RENDApcpt RENDA10 RENDA1 GINI FREQESC
log HOM 1.0000 - - - - - -
log SEGUR 0.1291 1.0000 - - - - -
log RENDApcpt 0.5256 0.2773 1.0000 - - - -
log RENDA10 0.5017 0.3187 0.9697 1.0000 - - -
log RENDA1 0.4637 0.2045 0.8811 0.8130 1.0000 - -
log GINI -0.2271 0.0041 -0.3866 -0.1602 -0.5757 010]() -
log FREQESC 0.4354 0.4867 0.7590 0.7003 0.6779 -0.4535 1.0000
Tabela 6 — Teste de inflaco variancia (FIV)
Variavel VIF 1/VIF

Logrendal 7,72 0,1295

Logrendal0 7,30 0,1370

Logfreges 3,45 0,2898

Loggini 3,43 0,2918

Logsegu 1,45 0,6900

Nota: VIF médio: 4,67.
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